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ABSTRACT

This paper was intended to ascertain the disease of
the patients who suffer from many symptoms, using
the minimum number of symptoms. In this project, it
has been studied with the data collected from the
patients of Osmangazi University, Faculty of
Medicine, Department of Neurology. The Rough Sets
Theory is used for classification. Diseases and the
symptoms of the diseases were arranged according to
the theory. As a result of the arrangements, the
Information table and the Discernibility Matrix were
obtained. The Bool functions for distinguishing the
objects were built and based on these functions the
core characteristics are determined. The core
characteristics were compared again and the
dependent distinguishing functions were obtained.
After that, status-decision informations were obtained
and the decision was made.

1. GIRIS

Yeryiiziinde elde edilen bilgilerin ¢ogu zaman eksik
olmasi, kesinlik arz etmemesi, siipheli olmasi, bu
bilgilerden yola ¢ikarak degerlendirme yapan bizleri
zor duruma diisiirmektedir.

Bulanik kiimeler (fuzzy sets) ve kaba kiimeler (rough
sets) gibi araglar; ozellikle eksik, yetersiz ve belirsiz
bilgileri diizenleyerek, veri analizi i¢in yeterli hale
getirmektedirler. 1985°de Pawlak tarafindan ortaya
atilan “Kaba Kiimeler Teorisi” giliniimiizde biitiin
bilim dallarinda kendisini kabul ettirmigtir[1].

Belli bir kiime igerisindeki ¢ok sayidaki nitelige sahip
elemanlar1 kendi iclerinde gruplandirma problemini
diisiinecek olursak; burada eleman sayisinin artigi ve
elemanlarin niteliklerinin  fazla olusu problemin
¢Oziimiinii belirsizlige ve yetersizlige iter.

Bas agrilari; 13 ana bas agrisi igerisinde 127 farkli bag
agrisindan olusmaktadir. Uzmanlar, teshis igin 420
civarinda belirti iizerinde ¢aligsabilmektedirler [2].

Belirtiler igerisinde “ara sira”, “...belirtilerinden en az

ikisi”, “cogunlukla” gibi kavramlarm bulunmasi;
basagrilarin1 smiflandirmak i¢in 6nemi digerlerinden
daha fazla olan belirtileri, ortaya ¢ikarmayr zorunlu
kilmaktadir.

Bu caligmada Osmangazi Universitesi (0.G.U.)
Noroloji Anabilim dali doktorlarinin katkilariyla elde
edilen hastalarin verileri kullanilmistir. Istatistiksel
olarak 3 farkli hastalifin sik rastlandig1 tespit edilmis
ve bu hastaliklara ait Dbelirtiler 10 ile
siirlandirilmistir.

Belirtiler sirayla numaralandirilmis ve bu belirtilerin
aldig1 degerler; sayisal, sozel ya da mantiksal degerler
icermektedir. Hastaliklar da Karar Simufi olarak
{1,2,3} seklinde kodlanmustir.

Yapilan analizle, minimum belirti kullanilarak, daha
cabuk bir teshis konulmasi saglanmaya caligilmigtir.
Boylelikle doktorlarin karar alma siireclerinde yol
gdsterici bir veri analizi yapilmistir.

2. BASAGRISI HASTALIKLARI VE
SINIFLANDIRILMASI

Agr1  genelde; agri reseptorleri  (nosiseptorler)
cevresinde olusan kimyasal ve mekanik olaylarin
olusturdugu uyarilarin, santral sinir sistemine
taginmasi ile hissedilen nahos bir duygudur.

Basagris1 nedeniyle yakinan bir hastada ¢cogu zaman
taniya gotiiren en giicli yontem iyi bir hikaye
alinmasidir. Cok sikici olan basarist dykiisii almada bu
nedenle hastanin rahat anlayip aciklikla cevap
verebilecegi bir sekilde tantya gotliriicii bilgileri almak
gerekir. Oykii almada 6zellikle agrmin baslangic sekli,
giin icindeki zamani, siiresi, agri tipi, sikligi, eslik
eden bulgulari, yeri ve yayilimi, artirici azaltic
sebepler sorulmalidir.

1988 yilinda Uluslararast Basagrilari Hastaligi
Dernegi (IHS) 127 farkli tipte basagrisi tanimlamis,
bundan sonra hastaliklar ¢ok az degisiklige ugramistir.
Tiim basagrilarini iki temel grupta inceleyebiliriz.



2.1 Primer (Birincil) basagrilan

Bas agrist hastaligin kendisidir. Bagka bir hastalikla
iliskili degildir. Bu grup bas agrilari migren, gerilim
tipi bag agrilar1 ve kiime bag agrilar1 olarak sayilabilir.

2.1.1 Migren

Migrenin ayirt edici bir 6zelli§i, bas agrisinin
cogunlukla (her zaman degil) basin sadece bir
tarafinda hissedilmesidir. Yaklagsmakta olan bir
migren krizi, bazi Oncii  belirtilerle (prodromal
belirtiler) gelecegini haber verebilir:  sinirlilik,
yorgunluk ya da tam tersi yerinde duramama,
huzursuzluk. Oncii belirtiler her ii¢ migren hastasinin
birinde mevcuttur. Migren ortaya ¢ikarken de bulanti,
kusma, giiriiltii ve 1s18a kars1t asir1 hassasiyet gibi
belirtiler eslik edebilir. Bu tip migren “basit migren”
ya da “aurasiz migren” olarak adlandirilir.

Basagrisi baslamadan once, parlak bir 151k, bulaniklik,
cizgilenmeler, zigzaglar, yarim gorme, gérme alaninda
karanlik nokta gibi oncii belirtiler hissedilirse “aurali
migren” yani “6ncii belirtili migren” s6z konusudur.

2.1.2 Gerilim tipi bas agris1

En sik goriilen bas agrisi tipidir. Tim basagrilarinin
%75’1 bu gruptur. Tiim yetiskinlerin %90’1 hayatlar1
boyunca, en az bir kez gerilim tipi basagrisindan
sikayet ederler.

2.1.3 Kiime basagrilan

Tiim basagrilarinin en agir formu olmakla beraber en
nadir goriilenidir. Basagrisindan yakinan erkeklerin
sadece %0.5’1 ve kadinlarin da %0.1’1 bu tip
agrilardan  sikayetcidir.  Nedeni  tam  olarak
bilinmemektedir. Kiime basagrisimna bu adin
verilmesinin nedeni, yilin belirli zamanlarinda,
Ozellikle sonbahar ve ilkbaharda daha sik olmak {izere,
kiimeler halinde ortaya ¢ikmasidir.

2.2 Sekonder (ikincil) basagrilar

Bagka bir tibbi durumun yol actigi agrilardir.
Darbeler, beyinde kan akimi bozuklugu veya beyin
kanamasi, beyin tiimorii, goz hastaliklari, kulak burun
bogaz hastaliklar1, boyun hastaliklar1 gibi diizinelerce
baska rahatsizlik sekonder basagrilarma neden
olabilir.

IHS smiflamasindaki 100’den fazla basagrisi tiiriinii,
bu tip sekonder basagrilarinin olugturmasina ragmen,
tim basagrist hastalariin %90’1 ¢ farkli primer
basagrisi tipinden yakinmaktadir.

3. KABA KUMELER ’l:EORiSi
YARDIMIYLA BASAGRISI

HASTALIGI VERILERININ ANALIZi

Eyliil 2002 tarihi itibariyle O.G.U. Tip fakiiltesi
Noéroloji  boliimiine basagrisi  sikayetiyle gelen
hastalarin verileri anket halinde temin edilmistir. Tlgili
biitlin belirtiler yazi dilinde alindifindan, bunlarin

matematiksel anlamda daha oOnceden olusturulmus
belirtiler tablosunun niteliklerine  doniistliriilmesi
yapilmistir. Bu doniisiimle birlikte artik sikayetler,
say1sal olarak islenmis ve bunlar1 kaba kiimeler teorisi
yontemiyle isleyebilecegimiz hale doniigmiistiir. [3,4]
Burada belirtilerin nitelikleri listesi 10 temel nitelikten
olusmaktadir. 16 farkli hastanin sikayetleri esas
alinarak, asagidaki tablo ¢ikartilmistir.

Sekil-1. Hastalar-Belirtiler Tablosu.
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Hastalar “X” harfi ile gosterilmis ve sirasiyla X, X,,
..., Xis olarak numaralandirilmistir. Benzer sekilde
Belirti nitelikleri “a” harfi ile gosterilmis ve bunlar da
sirasiyla a;, a,, ..., ajp olarak numaralandirtlmistir.
16x10° luk bu matrisin i¢i de ilgili basagrisi sikayet
anketinin belirtilerin nitelikler listesi esas alinarak
doldurulmustur. Kutucuklarin igerisindeki sayilar ise,
verilerin sayisallagtirilmas: neticesinde elde edilmis
bir tabloya gore deger almaktadirlar. Ayrica H ile
belirtilmis bir siitun eklenmis ve bu siitunda hastaya
konulan teshisi gostermektedir.

Aurah Migren, i =1

H' =< Aurasiz Migren, i = 2 (3.1)

Baziler Migren, i =3

Karara, yani teshise bagli olarak, hastalar yeniden
diizenlenerek sayisal olarak kiiglik hastaliktan biiyiige
dogru alt alta siralanmistir. Karara bagh olarak yapmis
oldugumuz  bu  swralama  sonucunda  Hasta
numaralarinin siras1 dogal olarak bozulmustur. leride
yapacagimiz  iglemlerde  kangikliliga  meydan
vermemek i¢in yeniden diizenlenmesi gerekecektir.
Diizenleme i¢in; X semboliiniin yerine, Y sembolii
atanmig ve kiigiikten biiyiige siralanmigtir.



a; |a |a3 |a4|as |ag |a; |ag|ag |ay | H
Y2421 |3]1(3]|2|4(6]1
Yolf2 7131111323 |5]1
Y1921 3|1 (3|24 (1]1
Yol 313 (31114153511
Ys{2]9(3[1]|3]4|1][7|3|5]1
Yell 2|3 (31321 ]7|2]|1]1
Yo (1213|1341 ]1|2(5]1
Yl 2231314123 |5]1
Yolf2] 6313|4123 ]|1]1
Y2 1014|134 (1|2]|3]|1]1
Y2 3221 (1(3|2]|2]6]2
Yolf2 532|111 |2]|3]1]2
Y3 112141212123 ]|2]1]2
Yul|3 |8 (221134252
Yis{|3/6[4|3[3(4(1|1]|3]1]2
Yol 1|2 (3|5|3(4]1]6|3|2]3

Sekil-2. Diizenlenmis Hastalar-Belirtiler Tablosu

3.1 Ayirt Edici Matris ve indirgemeler
Sekil-2’den elde ettigimiz veriler dogrultusunda
sistemimiz 16x16’lik simetrik bir Ayirt edici matrisi

olur. S6z konusu ¢, matrisi i ve j birbirinden farkli

olmak tizere belirtiler nitelikleri kiimesinden meydana
gelir. Bu sekilde her bir hastalik grubunun hastalarini
diger gruplarin hastalariyla karsilastirarak farkli belirti
niteliklerini ilgili hiicrelere yazacak olursak Ayirt
edici Matris bulunmus olur. Bu matrisin Y, Y, ve
Y6 hiicreleri icin gegerli satir ve siitunlarini 6rnek
olarak gosterirsek;

Y, Yu Yis
Y
a2, a4, a5,
Y a9
al, a2, a3
al, a2, a3 oA
Ty a4, a5, a6,
Yis ad, a6, a7, a7, a8, a9
a8, a9, a10 !a‘l(’) !

Sekil-3. Ornek Ayirt Edici Matris (Y1, Y11, Y16 igin)

Gergek ayirt edici matrisimiz de bu sekilde hastalik
guruplarindaki hastalarin birbirleri arasindaki belirti
farklhiliklar1 ~ gozetilerek  doldurulacaktir.  Matris
kosegene gore simetriktir [5].

Ayirt edici matris kullanilarak, ayirt edici fonksiyon
bulunur. f,, matris hiicreleri igerisindeki belirtilerin

() ile isleme sokulmast ve diger hiicrelerdekilerle de
() ile isleme sokulmasi ile elde edilir.
Sonug olarak;
f/x(al’az’asva4va5’awa7’ax’uﬁ;vum):
(@, va,va;va,Nvasvagva, VagvayVa,)
A, va, va,va,vasvagVva, vagVa,)
Aa, va, vay,va,vagva, vagvayVa,)
A, va,va,vasvagva,vagvayVva,)
Aa, va,vasva,)Na, va,va,vasNva, VayVva,)
A, va, va,vasvagNvayVa )Aa vV a, Va,va,Na,Va,)
Aa, vasva,va,va)ANa, va,va, va ) Aava,Va,Vva,VagVay)
Aayva, va,vasvagNa, v agNa ) Aa, v a, Va,Nas N ag v a,)
Aayva,va;va,vasva; Vag) Na v a, Va, v agVvagN a; VagVay)
Ay Vaysva,Vagya, vagVvagva)Aa,Vay va, v agVva; VagNay Va)
A, va, va,vagVvagvag) ANa, Vasva,VasvagNa; Vag v ay N a,)
Aay vasva,vagva, vagva ) Aa, vVas va,vasVvagVva,)
A, va, va,vasvagvag) Na, Va, va,vasVvagvagVva,)
Aa, va,vasvagvagvag)Aa va, va,va, vagVva,)
Ay Vay,Va, v asvagN a; Vagva ) ANa,Vas v a,VasVvagva, Nagva,)
Aasvay,vasvagva, Vagva,)ANa, va,vasvagVvagVva,)
Aa,va,vasvagvagNva,Vva ) Aa v a, Va,va,vasVva, vag)
A, va, va,va,vagvagVa )Aa v a, va,vagvagNay,Va,)
Aa,va, va,vagva ) Aa, vVa,va,vasVvagva, Va,va,)
Aa, va,vasvagvay)Aa, va,vasvag ) Na, vasva, vas Vvag)
A, va, va,vagvayvag)Aa, va, vagva )Aa vayva, vag)
ANayva, va,va ) Aa, Va,va;va, v asvagya, N agNa,)
elde edilir.
f 4> ayirt edici fonksiyonunu bool cebrinin asagidaki
ozellikleri kullanilarak sadelestirilir.

av(anb)=a

an(avb)=a
(3.2)
avibnrc)y=(avb)r(avc)

anbve)ys(anb)v(anc)

Sadelestirmeler sonucunda;
Sulayay,a5,a4,05,a4,0;,a5,a9,0,) =
a, v ((a, nag)v(a, na, nay)Vv(a, ANa, nag)vi(a, Aay, Aay)
Vi(a, Aay nay)vi(a, nay Aay)V(ay Aay Aag Aayy)
v(a, nas nagnay)Vv(a Aas Aag Aa)V(ay Aas Aag Aay,)
Vv(a, naynas nap)Vvi(a, Aas Aa; Aag)V(ay Aag Aag Aay,)
V(agna; Nag Aag)V(ag Aag Aag Aa)V(ay Aay Aag Aa, Ady))
elde edilir.
Buradan a, niteliginin i¢ farkli tipteki basagrist

hastaligini1 ayirt eden bir nitelik oldugu ortaya ¢ikar.
Bu belirti niteliginin “Basagrisindan 6nce veya
beraber (Aura Belirtileri)” oldugu bilinmektedir.
Nitelik degerleri ise, hastalarda “1” degeri islenmigse;
“Yok” diger durumlarda ise “Var” anlagilmaktadir.
Yani “1” degeri bir bakima “Aurasiz Migren” i
digerleri ise “Aurali Migren” in alt gruplarini isaret

etmektedir. Benzer sekilde a, nitelii de teshiste
6nemli rol oynamaktadir.
Bu noktada baskin nitelikler olan a, ve a nitelikleri

sistemden ¢ikartilirsa, belirtiler toplam sekiz nitelikten
meydana gelir ve sembol siralari yeniden diizenlenir.



as = a,, a, > as, ag > ag, ay > a,, a, = agg, (A)=a, nag

Bu halde ayirt edici fonksiyon asagidaki forma
doniisecektir: Burada indirgemeler acikca
goriilmektedir.
falay.ay,a5,a,,a5,a4,a;,a5) =
(a,~nay)Vvi(a, nag)vi(a, nay nay)vi(a, na, nay) vV (a, Aay Aag)
Vias nagna,)vi(a, nay nas Aay)v(ay Aay Aag Aag)

Vi(a, nay, ANas Aag)vi(a, Aas Aa; Aag).

3.2 Karara-Bagh Ayirt Edici Matrisler ve
Karara-Bagh Ayirt Edici Fonksiyonlar
f, ayit edici fonksiyonunun indirgemeleri 2,3,4

terimli niteliklerin c¢arpimlarinin  toplami  sekline
doniigmiigtiir. Burada esas olan 2  terimli
(a, nay)vi(a, Aay)

nitelikleri  kullanilarak

karara-bagh ayirt edici matris ve karara-bagh ayirt
edici fonksiyonlar bulunur. Burada iki adet 2 terimli
indirgeme igin ayri1 ayri matrisler olusturulacaktir.
Fonksiyonlar ise bu matrislerden tiiretilip benzer
sadelestirme islemleri uygulanacaktir.

Karara-bagli ayurt edici matriste tipki aywrt edici
matriste oldugu gibi kosegene simetriktir. Bu matrisin
her bir siitunu da niteliklerin toplaminin g¢arpimi
seklinde yazilir. Bu sekilde her bir hasta igin siitunlar
toplamlarin ¢arpimi seklinde yazilarak karara-bagli

aywt edici fonksiyon elde edilir. a, A a, i¢in bu
fonksiyonu " f" ile, a, Aa, i¢in ise "g"ile
gosterilmigtir. Ayri ayri sadelestirmeler uygulanacak
olursa agagidaki sonuglar elde edilir.

glz(A)za_z
ng(A):a_é gu(d)=a, na,
g15(A)=a_2 g16(A):a_6

3.3 Karar Kurallan

Yukarida tanimlanan karara-bagli aymirt edici
fonksiyonlar yardimiyla bir karar tablosu olusturulur.
Burada satirlar hastalardan siitunlar ise ikili nitelik

gruplarindan olusmaktadir(a, —a,,a, —ay).

fild)=a,
f3(A)=a1 N,

fs(A)=a, na,
fi(A)=a, ~na,
fo(A)=a, na,
A =a na,

Js(d)=a na,
fis(A)=a, na,

g (d)=a,

gs(A)=a, nag
gs(A)=a, nag
g,(A)=a, nag
8o(A)=a, nag

fr(d)=a,
fi(d)=a, na,
fo(d)=a na,
fs(A)=a ra,
So(A)=a,
Ju(d)=a,
Su(d)=a,
Sis(d)=a, na,

Q

g, (A)=a,
g (A)=ay
gs(A)=a, nag
gs(A)=a, nag
go(d)=a,

a | a | H Ay | ag | H
Y, * 411 4 | * 1
Y.f * |71 70 = |1
Y| 1 911 91 2|1
Y 3 3 1 * 5 1
Ys|| 2 |91 91711
Yol 2 | 3] 1 31711
Y7 [ 2 1|1 1 1] 1
Y| 2 |21 21211
Yol 2 | 6|1 6 |21
Yol * |10 1 | * |1
Youlf 2 |32 301212
Yo * 502 51 * |2
Y5 3 1] 2 * 3|2
Yigff * 8 2 8 4 2
Yis|| 3 6| 2 6 1 2
Yof 1 | 2] 3 * 1 6|3

Sekil-4. a;- a, ‘ye ve a,- ag ‘ye bagli Karar tablosu

Burada karar tablosuna bir karar(siniflandirma)
kiimesi gibi bakilabilir.

a, =>H’ (3.1)

[7330)
1

a, ’nin anlamu degerini alan @, belirti niteligi

anlamindadir. Karar kurallarinda 0=,
formiillerde swrastyla durum ve karar olarak
kullanilacaktir. Nitelikler ve degerler kiimesinin
minimizasyonu,  karar  tablosundaki  gereksiz
niteliklerin ¢ikartilmasi demektir. “*” isareti ihmal
edilen nitelik degerlerini ifade eder.

a;- a, icin sozkonusu durum ve karar kurallarn
asagidaki gibi ¢ikarilmus olur.

a, = H' aa, > H' a a, = H'
4 1 9 2 3

1 1
aa, >H a, > H
2 6 7
1 2 1
aa, >H a.a, >H" a, > H
2 1 2 3 10

1 1 2
aa, >H a.a, >H a, > H
2 9 2 2 5



2 2 2
aa, >H" a, > H aa, > H
3 1 8 3 6

3
a,a, > H
1 2

a, = H' durum-karar bilgisinin anlami; “Basg

agrisimin  yerlegimi, Iki tarafli-goz iizerinde veya
sakakta ise Aurali Migren olabilir”.

Benzer sekilde a,- ag nitelikleri i¢inde durum-karar
kurallar ¢ikartilir.

a, = H' a, = H’ a,a, = H'
4 5 3 7
a,a, > H* a, > H' a, = H’
3 2 7 6
a,a, > H' a, > H* a, > H'
1 1 3 5
1 1 2
a,ag > H a,a; > H a,a, =>H
1 1 1
a, = H a,a, = H a,a, = H

2
a,aq = H

1 e e .
a, ag => H durum-karar bilgisinin anlami ise;

“Bas agristmin yerlesimi, Tek tarafli-sakakta-basin
arkasinda-ense ve boyun bélgesinde ve Bag agrisinin
eslik ettigi  durumlar, Sikinti, iiziintii, stres,
Uykusuzluk, Giines veya parlak stk ise Aurall
Migren olabilir”.

4 SONUCLAR VE ONERILER

Hasta verilerinden elde edilen mantiksal kurallar, yeni
kararlarin desteklenmesinde kullanilabilirler. Bunlarin
aciklamalar1 mantiksal kurallarla eslestirmek yeni
nesnelerin  simiflandirilmalarini  destekleyebilir. Bu
eslestirme yontemi asagidaki dort durumdan birinin
ortaya ¢ikmasina neden olabilir:
(a) Yeni hasta, belirleyici mantiksal kurallarin
birisine tam olarak uymaktadir;
(b) Yeni hasta, belirleyici olmayan mantiksal
kurallarin birisine tam olarak uymaktadir;
(c) Yeni hasta, higbir mantiksal kurala
uymamaktadir;
(d) Yeni hasta, birden fazla mantiksal kurala

uymaktadir.

Tahminler (a)’da apagiktir. (b)’de ise kural belirsizdir.
Bu durumda, karar verebilmek icin her bir kurali
destekleyen ornek sayisi hakkinda bilgilendirilir. Eger
belirleyici olmayan kural igerisinde bir sinifin kuvveti

diger siniflardan kuvvetliyse, bu kurala dayanarak séz
konusu nesnenin en giiclii smnifa ait olacaginin
kuvvetle muhtemel oldugu sdylenebilir. (d)
durumunda ise biitiin uyan kurallar karar tablosunda
tekrar ele almir. Eger biitiin kurallar aymi karar
gosteriyorsa, burada belirsizlik olmayacaktir. Aksi
halde her bir kuralin kuvveti belirlenir bu durum (b)
deki gibi ele alir. Her bir kuralin kuvvetiyle ilgili bilgi,
tabloda wverilen bir kurali destekleyen Ornekleri
sunmakla elde edilebilir. (¢) ise en zor olan durumdur.
Bu durumda karar tablosundan yeni nesnenin
aciklamasma “en yakin” olan kurallar sunularak
yardim edilebilir. Burada “en yakin” gésterimi bir
uzaklik metriginin kullanimim1  igermektedir. “En
yakin” kurallarmin  kullamilma nedeni, tabloda
smiflandirilan nesnenin komsuluklariyla ilgili daha
fazla bilgi vererek belli fikirler edindirmenin ona
higbir sey vermemekten daha iyi olacag: fikrinden ileri
gelmektedir. Yeni nesne varolan smiflarin aykin
degeri olarak tanimlanabilir ya da yeni bir sinifin
eleman olarak ele almabilir.
Kaba Kiimeler Teorisi ¢ok sayida niteligin (bir
degisken, bir gozlem, bir Ozellik v.b.) meydana
getirdigi biiyiik veri topluluklarinin analizi ve bunlarin
simiflandirmasi konusunda olduk¢a basarili ¢6ziimler
ortaya koymaktadir. Biiyiikk veri topluluklarn ilk
bakista bulanik bir goriinim arz etmekte, fakat teori
bu topluluga uygulandiginda, veri toplulugunda bir
bakima berraklik goziikmektedir.

Ele alinan bagagrilar1 hastaliklari ilk bakista 127 farkli

belirti ile tespit edilebilir goziikiirken, gerekli baskin

niteliklerin belirlenmesi ve bunlarmn analizi sonucunda
teshis ve ayirt edilebilirlik acisindan nitelik sayist
azaltilmistir.

Bu ¢alisma sayesinde veri topluluklari analizi ve

bunlarin smuflarin1 ayut etmede uzman sistemler

merkezli yeni ¢alismalara gecis yapilabilir.
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