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ABSTRACT

Malignanr Melanoma is rthe most fatal form of skin
cancer. Early defection is vital to the meatment
process. One of the important clinical feamures
differenmating benign nevi firom malignant melanomias
iz the nevus border ivregularity. The aim of thiz shudy
iz to develop a better border recognifion method than
exisfing edge detection methods in the literature. 110
paiients were imaged fo use in the smdy at Nevus
Clinic of Evcives University Medical Faculty Hospital
It iz concluded that the proposed method obtfains
continuous borders, less noisy resulir and faster
frearmeniz than the orhiers.

1. GIRIS

Dern kanserlerinin en éldiricii formm olan Cutaneous
Malignant Melanoma (MBM) sen 10 wlda bab
diimyasmda nzhh bir arfiy g@stermustir [1-4]. Ilen
sathada oldimicid olan MMAI'min erken teshi:n gok
Snemlidir. Hastadan alman nevus imgelerinden MM
deri kanzeni ¢cegidinm erken safhada tams: yapilabilir.
MM teshisi keyvmak igin nevusun asimetrisinin difer
birkag Szelhg ile  birlikte  degferlendinlmes:
gerekmektedir. MhI'yve déniizen vl buylu bir nevus,
agresif bir biylime esZilinune girer wve nevusun
simetrik sekli luzla bomilur. Bu sebeple nevusun
asimetrisinm  degerlendinibees: MM teghisi igin
fnemli bir &n ajamadir. Bu deZerlendinme hekim
tarafindan  vapilmaktadir. Hebim  degerlendimmesi
sirasmda nevos kenarlamm  cizmekte, dirt bélgeye
ayirmakta ve deferlendinmektedir. Hekimin kenarlan
clzmesl, skl ve uzmm zaman abo bir gt Aymca
hekimin ruh haline ve i3 vitkiine bagh olarak baz kot
huylu nevuslan gizden kagumasi da miiukindiir.
Wevns  kenarlannm  belirlemmesindeki  bu  dir
dezavantajlan ortadan kaldimak igim savizal imge
isleme teknikleri sumdmmgar [3, 6], Yaygmm olarak
kullamlan  kenar qbkartma algeritmalan Prewatt
Fuoberts, Laplacian of Gaussian, Zerocross, Cammy ve
Sobel [5, 6] algoritmalandir. Swmlan tu calizmada,
bu algomimalarm nevus kenarlarmm helomin yanhs

karar vermesine sebep olacak sekilde diizensiz wve
gireksiz olarak gikarthf gariilmistiit. Bu algoritmalar
nevus  kenarlarm  gikartmak  igin kullamldigimda
hekimun deferlendinmesini engelleyecek bir ¢ok hatal
kenarlar oikartomslardior. Bu kenarlar diizensiz ve
sireksizdir. Bu dezavantajlanndan dolayn gelensksel
yintemler yerme bu cabsmada farkh bir kenar
gikarina algoritmasi Goerlmigtit. Bu algerfmanmn
temeli nevusun deridem daha kovu renkli ohna
dzellifine dayanmaktadir. Onenlen bu  algenitims
gereek zamanl, gelensksel metotlara gfre daha az
giriltiilii ve siirekli kenarlara salip, hekinun gizdig
gereek kenarlara cok vakmdir. Bu suretle u algoriins
nevis kenarlarim daha dogm olarak qikarmnaktadir.

Bu galismada kallamlan nevus mgelen gergek nevus
imygeleridir we Erciyes Universitesi Tip Fakiltes:
Hastanesi Newvus Polikliniginden temin edilmistir. Buo
imygeler igm poliklimge gelen hastalara “hasta onam
formm™  mmozalatlmogior. 110 hastadan  Sekil-1'ds
gasterilen Moelehdax cithaz ile 330 mmge alimug ve buo
imgelerden gorimtilenn daha 1 olan 200 tanem
degerlendimmeye tabiit mulnmstur. Bu cthazla INewvus
imgeleri on kat binyiitilersk bilgizavara kaydediloug
ve bu sayedes nevus deZerlendinmesi daba dofm
vapimshr.

2.NEVUS EENARLARININ
CIKARTILMASI

Burada dnerilen metotta nevusim denden daha koyn
renkli olma Szellifi kullamlarak islem vapilnustr. Bu
metotta imge g skalaya yerlestimlnmstir. Her newms
igin o nevusa dzel bir esik degeri hesaplanmmstr. Bu
esik degert, tiim piksellerin renk deferleri toplanumn

piksel  sawisma  bélimmesivle  bulman  renk
ortalamasidir:
Imge Renk Ortalamasi = l. Fenk Degerleri 1

> Piksel Sayisi
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(a) E. U. Tip Fakiilltesmde Nevus Imgelerim

Selal 1
Eaydetmek icin Eullamilan Molehdax Cihaz
(k) Wevus Imgelering Alan Kameralar

ile  hesaplamr. Bu renk ortslamasmmn fizenndela

deferler demyi, altndaki deSerler ise mevuasu temsil
eder. Den ve nevis aymnunm yapilmas: i¢in

x=0 , r <ImgeRenk Ortalama=n

. 2)
x = Imga Fank Ortalamas:

Esiklenmig Imge = { ;
=i

;iégerleﬂni temnsil emmektedir. Bu symm vapaldigmda
nevus imgesinden Sekil-2'de ghrillen siyah beyaz dali
mmge elde edilmigtir.

kullamlngsar, Burada x nevus, icindeld miksellenn renk

Esikleme yapilnms bu ikili imgemin ig, morfolejik
bosaltma i13lenyd wygulanarak bosalnldigmda, Selil-
3'deki mevusun kenarlarmm gkarnldim; imge elde
edilmmstir.

Kenarlarm gikartnldizn bu imgede kiiglik adaciklar
halinde giiriiltl vardir. Morfolojik olarak en biiyiik ada
dizmdaki adalann atihwasivla bu gliriiltiiden rahathkla
kurtulonur,  Sekil-4'de,  giiniltiilerinden  arndinlinug
neves kenarlan g@sterilmiztr. Girildiden anndimlnomg
bu nevus kenarlan, hekmun elivle qzdidi ve Sekal-
Sb'de gosterilmis kenarlara ¢ok wakm we daha
hassasar.

é-i!'kﬂ 2 Hesaplanan Fenk  Ortalamasing
Giore Esiklenmug Newvus Imgesi

T

Sekil 4 Giiriltilenn Gaderiinus Kenar imgeqi

3. KENAR CIKARTMA
ALGORITMALARININ

EKARSILASTIRILMASI

Bu cabsmada Snenlen algeorimeamm gikarthf nevms
kenarlann Sekil-5 we 6°da g@stenmlmustir. Sekillerde,
hastadan alman  orypinal impge, hekimin  nevus
kenarlarim ¢izdifi imge we yaygm olarak kullamlan
kenar gikartma algerimalan senuglan da wverlnuisgtir
Sekillerden geleneksel kenar gikartma algerimmalarmm
nevis kenarlanmn gkartilmas igin uyzum olmadiFy,
bummla birlikte &nenlen algontmanm  gelensksel
algonmmalara gire daha gergekql. diizenli, sirekh
oldugn ve en az gimilfiilid semuglan verdigt acikes
goriihmektedir. Aymica pewvasin ikili imgesi dzerinde



(2}

islem  yamldi;n 1gm bu gahsmadas  summlan
algoritma, geleneksel kenar gikarima wve giiriilti
giderme  algeritmalanna  gire ¢ok  daha luzh

gahismaktadir.

Bu calismada Snerilen algeriimammn sonuglan ve
gelensksel metotlarla vapilan karsilagtwmalar iki
imge iizernds gisterilmizir. Ancak  Inerilen
algoritma hastalardan alinan 200 imge {izeninde de
uyzulannug ve alman tim sonnglar, bu algontmamm
gelenzkzel algoritmalara g@re daha 1yt sonuglar
wverdigin degrilamstr.

4. SONUC

Bu galismada nevus imgelerim deferlendinmek 10in
gelenskzel kenar cikartma algoritmalanna  gdre
daha iyl somug  wveren vemd  bar  algonitma
sumulnmgtur.  Algoritimada, nevns  imgesi  ikali
immgeye diniistirilerek izlenmektedir. Bu sayede
difer kenar belirleme algoritmalarna gére daha
Inzh senuea ulagilmaktadr. Bu alzoritma sayesinde
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Sekil 5 Farkh Algoritmalarla Kenarlan Cikarolms WNewvus T_mgesi (2) Orjinal Newvus E:L':gesi__ (b1 Hekimin
Kenarlanm Cizdigi Newvus Imgesi. (¢) Onerilen Kenar Cikarima Algoritmas: Eullamlarak Eenarlan
Cikartilnms Mevus imges:. (d) Prewitt 4lponitmas: Kullamlarak Kenarlan Cikartilnug Mevus imges:__ {e)
Foberts Algoritmasi Kunllamlarak Kensrlan Cikarilms Newvns Imgesi. (f) Laplacian Algoritimas:
Kullamlarak Eenarlan Cikarnlnuns Newvus Imgesi, (g) Zerocross Algontmasi Eullamlarak Kenatrlan
Cikartilnus WNewvus Imge-s:i_ (h} Canny Algonitmasi Kullanslarak Kenarlan Cikarnbmg Nevns T_mgeai'_ [i}]
Sobel Alzoritmas: Kullamlarak Kenarlan Cikartilins Nevus Imges:

hekimin ¢izdi® mevns kenarlarma gok vakm we
daha hassas kenarlar gergek zamanh olarak elds
edilebilmektedir. Bu algoritma sadece newns
imgeleri 1gin de@il réntgen imgelern, ME imgelen
gibi birgok tabit renk farkhh& olan tibbi 1mgeds
kenar belirlemek 1cin  rahathkla  kollamlabilir.
Somug  olarak bu  galsmada bu  algeritmammn
basitlifi, luzh cahigmas, disik glirilti oram wve
sirekll kenar gikartma Gzellifi ile geleneksel kenar

gikartma  zlgoritmalarmdan  daha nyr somoglar

verdigi gérilniigtiir.
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