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ABSTRACT

Chat mediums are becoming an important part of
human life in societies and provide quite useful
information about people such as current interests,
habits, social behaviours and tendency of the people.
In this study, we have presented an identification
system that is designed to identify the sex of a person
in a Turkish chat medium. Here, the sex identification
is taken as a base study in the information mining in
chat mediums. This identification system acquires
data from a chat medium, and then automatically
detects the chatter’s sex from the information
exchanged between chatters and compares them with
the known identities of the chatters. To do this task a
simple discrimination function is proposed. A
semantic analysis method is also applied to determine
the sex of the chatters. The system with the semantic
analyser has achieved over accuracy 90% in the sex
identification in the real chat medium.

1. GIRIS

Giliniimiizde internet kullanimmin yayginlagmasiyla
birlikte, chat (sohbet) ortamlar1 insanlarin hayatlarinda
O6nemli yer tutmaya baglamistir. Bu ortamlar ¢ogu
zaman bilgi paylagim ve haberlesme gibi amaglar i¢in
kullanilmaktadir  [1,2,3]. Chat  ortamlarindaki
konugmalar, konugmacilarin aliskanliklari, egilimleri,
ilgi alanlar1 ve cinsiyetleri gibi bir¢ok faktdre gore
sekillenebilmektedir. Chat ortamlarindan, bilgi
¢ikarimi sayesinde konusmacilar hakkinda birgok bilgi
elde edilebilir [1,4,5,6]. Bu c¢aligmada, internet
ortamlarindan bilgi ¢ikarimma bir 6rnek uygulama
olarak, chat ortamlaridaki konugmacilarin
cinsiyetlerinin belirlenmesine yonelik bir cinsiyet ayirt
etme fonksiyonu Onerilmistir. Bunun i¢in, internette
yaygin olarak kullanilan chat programi mIRC
(Microsoft Internet Relay Chat) ve yerel agda chat
yapmak amaciyla  gelistirilen chat programi

kullanilarak ¢ok sayida konusma incelenmis ve bu
konusmalardan cesitli istatistiksel bilgiler
cikarilmigtir.  Bu  bilgiler  yardimiyla, bayan
konusmacilar ve erkek konusmacilara ait tanimlayici
kelimeler belirlenmeye c¢alisilmis ve bu kelimeler
gruplandirilmistir. Gruplandirilmis kelimeler,
konusmalar igerisinde erkek ve bayan konusmacilarin
kullanim durumlart g6z oniinde bulundurularak
agirliklandirilmis ve cinsiyet ayirt etme islemi igin
kullanilmustir.

Konusmalardan elde edilen istatistiksel veriler
kullanilarak, kelimeler “argo kelimeler”, “nida-
seslenme kelimeleri”, “kisaltma gruplar1” gibi gruplar
altinda toplanmistir. Her bir grup i¢indeki kelimelerin

kullanim  sikliklar1  kullanilarak  erkek-bayan
konusmacilar icin belirleyicilik katsayilari
belirlenmistir.  Cinsiyet Dbelirlemede, istatistiksel

veriler ve kelimelerin agirliklariin yani sira, anlamsal
analize yonelik testler de yapilmig ve cinsiyet
belirleme isleminde basarim artirilmistir.

Gelistirilen yontem yardimiyla, mIRC ve yerel ag
ortamlarinda yapilan konusmalar test edilmis ve
sistemin dogruluk derecesinin %90’lara ulastig1
gOrilmistiir.

2. KELIME GRUPLARI

Chat ortamlarindan elde edilen konugmalar
degerlendirilmis ve bu konugmalarda sik¢a kullanilan
kelimelerin istatistikleri ¢ikarilmgtir. Bu
konusmalardan elde edilen verilerden, bazi
kelimelerin erkek konusmacilar tarafindan, bazilarinin
da bayan konusmacilar tarafindan daha sk
kullanildiklar1 goriilmiistiir. Bu kelimelerin tespit
edilmesinden sonra, kelimelerin kavramsal iliskileri
g6z Oninde bulundurulmustur. Bu temel {iizerine,
konusmalarda sik kullanilan kelimeler belirli gruplar
altinda toplanmistir. Bu gruplar “argo kelimeler



grubu”, “nida-seslenme kelimeleri grubu”,
“kisaltmalar grubu” gibi 8 baglik altinda toplanmistir.
Bu gruplar olusturulurken, kelimelerin birbirleriyle
yakinliklari ve iligkileri g6z 6nlinde bulundurulmus ve

hangi gruba dahil edileceklerine karar verilmistir.
Asagidaki tabloda, olusturulan gruplar ve bu gruplarda
yer alan kelimelere iligkin 6rnekler verilmistir.

Tablo-1. Kelime Gruplar1 ve Gruplara ait 6rnek kelimeler

Kisaltmalar Argo Kelimeler | Nezaket Kelimeler Nida ve Seslenme

No Grubu Grubu Grubu Kelimeler Grubu

1 Slm (Selam) Oglum! Giizel Yahu (ya,yav,yaw,yaws)

2 Cvp (Cevap) Lan! Tsk Himm (himm, himms)

3 Nbr (Naber) Day1! Aferin Ee (e,ee,cee)

4 U (Sen) Defol! Efendim Aa (a,aa,aaa)

5 | Tsk (Tesekkiir) Tévbe! Siz Ti (iyi,ii,iii)

6 Msj (Mesaj) Baba! Canim Alo (alo,aloo,alloo)

Yas ve Cinsiyetle Soru Edat ve Baglac Diger Kelimeler
No Tlgili Kelimeler Kelimeleri Kelimeleri Grubu Grubu
Grubu Grubu

1 | Yas Niye Oyle Sen

2 Cinsiyet Neden Yoksa Ben

3 Askim Hangi Diye Olsun

4 Bayanim Nerde Bagka Seni

5 Erkegim Nerdesin Boyle Bak

6 Manita Kimsin Simdi Yanlig

3. KELIME AGIRLIKLANDIRMA VE

CINSIYET BELIRLEME

mIRC ve Yerel Chat ortammdan elde edilen
konusmalardan, erkek ve bayan konusmacilarin hangi
kelimeleri daha sik kullandiklar1 belirlenmistir. Diger
bir deyisle, hangi kelimelerin erkekler tarafindan,
hangilerinin de bayanlar tarafindan daha sik
kullanildig1 bilgileri istatistikler sonucu g¢ikarilmistir.
Bu kelimeler, cinsiyet belirleme fonksiyonunun
tanimlanmasinda kullanilmistir. Kelimeler, kullanim
sikliklarma gore agirliklandirilmigtir. Herhangi bir
kelimenin agirlig

o =Xn/(Xpn+X¢) )

seklinde hesaplanir. Burada, x, herhangi bir x
kelimesinin erkekler tarafindan kullanim sikligi, x
herhangi bir x kelimesinin bayanlar tarafindan
kullanim sikligi ve o herhangi bir x kelimesinin
belirleyicilik katsayisidir. (1)’e gore, herhangi bir
kelimenin agirlik katsayisi 0-1 arasinda normalize
edilmis olur. Buna gore, herhangi bir kelime erkekler
i¢in belirleyici ise a degeri 1’e yakin olacaktir. Diger
bir deyisle, herhangi bir kelimenin bayanlar tarafindan
kullanimi daha fazla ise, o kelimenin bayanlar i¢in
belirleyicilik katsayisi1 da 0’a yakin olacaktir.

Kelimelerin ~ agirliklar1  belirlendikten  sonra,
konugmalar igerisinde bu kelimelerin geg¢ip gegmedigi
kontrol edilmistir. Eger herhangi bir kelime konusma
icinde gegmisse bu kelime icin belirleyicilik katsayisi
dikkate almir ve o konugsma igin hesaba katilir.
Konusma igerisinde ayni kelimenin birden fazla
gecmesi durumunda, kelimenin erkek ya da bayan

konusmacidan hangisi i¢in belirleyicilik 6zelligi varsa,
o deger daha da giiclendirilir. Ornegin, herhangi bir x,,
kelimesinin erkekler i¢in belirleyicilik katsayist 0.7
olsun. Bu kelimenin konugma igerisinde gegme sayist
birden fazla ise, bu kelime icin agirlik katsayisi her bir
fazla kullanim igin 0,025 oraninda artirllmistir. Bu
artirim 3 kez yapilmis ve bundan fazla kullanim goz
ardi edilmistir. Eger kelimenin erkekler igin
belirleyicilik katsayis1 diisiikse, diger bir deyisle
bayanlar igin belirleyicilik katsayisi yiiksekse (o
degeri < 0,5 ise), bu sefer aym1 oranda katsayida
azaltma yapilmis ve bayanlar icin belirleyicilik
katsayisi artirtlmstir.

Herhangi bir konusma i¢in  konusmacilarin
cinsiyetlerinin belirlenmesinde, fonksiyon asagidaki
gibi olusturulmustur:

Herhangi bir konugma igerisinde, belirleyici
kelimelerden a;, a, ... a, kelimelerinin var oldugu
kabul edilsin. Buna gore, herhangi bir konugma igin

aKonusma = ((1 (al) + u(aZ) +...t+ a(an))/ n (2)

degeri hesaplanir. Buna gore, konugma igin ¢ikan
Okonusma Katsayist, aymi sekilde 0-1 arasina diisiiriilmiis
olur. oxonusma katsayisi 1’e yakinsa bu konusma erkek
agirlikl;; 0’a  yakinsa bayan agirlikli  olarak
degerlendirilir.

4. ANLAMSAL YAKLASIMLAR

Cinsiyet belirlemede, istatistiksel bilgilerin yaninda
anlamsal  analiz de  kullamilarak  sonuglar
giiclendirilebilir  [3,6,7]. Konusmalarda cinsiyet



sorma, seslenme deyim gibi kaliplarin kullanilmasi, o
konusmadaki konusmacilarin cinsiyetleri hakkinda
bilgi verebilir. Selamlama ve ad-adres sorma
climlelerinden “ben ali”, “bende yavuz”, “adim hasan”
gibi diyaloglardan kars1 tarafin veya konugmacinin
cinsiyeti belirlenmektedir. Bunlarin yani sira, “nbr
ahmet”, “iyilik/iyidir hasan”, “merhaba Mehmet” gibi
seslenme ve selamlama deyimlerinden bu bilgiler
¢ikarilir. Burada, isimlerin erkek-bayan ismi oldugu
bilinmekte ve buna gére davranilmaktadir. Ornegin,
“nbr Murat” ifadesinde, “Murat” kelimesinin erkekler
icin kullanilan bir isim oldugu ve karsi taraftaki
konusmacinin cinsiyetinin erkek oldugu bilgisine
ulagilir. “ismin neydi?”, “sen kimsin?”, “ismin ne?”,
“adin ne?”, “isim” vb. gibi sorular ve bunlara verilen
cevaplardan faydalanilir. Tablo-2 de, konusma
orneklerinden bir par¢a verilmis ve bu konugmada
gegen yapilar analiz edilmistir.

Tablo-2. mIRC konusma drnegi—1

Konusmacilar Ciimleler
(1) Vah Ist
(2) Vah Sen?
(3)  GeceMavisi Trabzon
(4)  GeceMavisi Isim
(5) Vah Giines
(6)  GeceMavisi Memnun oldum
(7)  GeceMavisi Bende Yavuz
(8) Vah il

Tablo-3. mIRC konusma &rnegi—2

Konusmacilar Ciimleler

(1)  GencPrens D)
(2)  GencPrens Yoksa kafana gore
birini bulamadin

mi1?
(3)  Merix Kafama gore birini
bulamadim
(4)  GencPrens O zaman sen evde
kalirsin bu gidisle
(5) Merix Zaten olmasinda
Selamlama, isim-adres sorma gibi ifadelerinin
degerlendirilmesinden sonra, konusma iginde gecen
erkek-bayan  karakteristik  gOsteren  deyimlerin

bulunmasi ve degerlendirilmesi islemi yapilmistir.
Tiirkge’de, erkek ve bayanlar i¢in kullanilan deyim ve
ifadelerin varligr bilinmekte ve bunlar gbz Oniine
alimmaktadir. Bu deyim ve ifadelere drnek olarak, “ev
kiziyim”, “istedigimi giyiyorum”, “cok tatlisin”,
“yakisikliyim” gibi ciimleler gosterilebilir. Bu ve
benzeri climle/deyimlerin degerlendirilmesi
yapilmigtir.

Bu ciimle 6rneklerinden birini igeren konusmanin bir

ornegi Tablo-3’te verilmistir.

Bu cilimleler degerlendirilirken, ciimlelerin morfolojik
(bicimbirimsel) analizleri yapilmis ve kelimelerin
aldiklar1 ekler degerlendirilerek hangi sahsa ait
olduklar1 tespit edilmistir. “yok ev kiziyim”
climlesinde, “ev kiz1” deyiminin bayanlar tarafindan
kullanildigi bilinmektedir. Bu deyim belirlendikten
sonra, “kiztyim” kelimesinin morfolojik analizi
sonucu -(y)im ekinin 1. Tekil Sahis sahiplik eki
oldugu gorilir. Boylelikle konusmada “ev kiziyim”
ifadesinin sdyleyen kisiye ait oldugu anlagilir.
Buradan bu climleyi kullanan kisinin bayan oldugu
kanisina varilir. Benzer sekilde, “yakigiklisin™ ifadesi
icin karsilagildiginda, bu ifade “yakigikli-sin” olarak
ayristirilir [8]. “-sm” eki, 2. Tekil Sahis eki oldugu
i¢in yakisikli ifadesinin kars1 taraftaki konusmact i¢in
sOylendigi anlagilmaktadir. “yakisikli” ifadesi erkekler
icin kullanilan bir ifade oldugu i¢in karsi taraftaki
konusmacinin erkek oldugu kanisina vartlir.

Anlamsal analizler yapilirken, konusma igerisinde
erkek ya da bayanlar tatarindan sik¢a kullanilan
deyimler/ifadeler ve konugmacilarin birbirlerine
seslenme-hitap ifadelerinden faydalanilmustir.
Anlamsal analiz sonuglarmin eklenmesiyle, cinsiyet
ayirt etme fonksiyonu giiclendirilebilir. Diger bir
ifadeyle, anlamsal analizin sonuglar1 cinsiyet ayirt
etme fonksiyonunun gelistirilmesinde  kullanilir.
Herhangi bir konusma igerisinde, erkekler igin
belirleyicilik 6zelligi tespit edildiginde, bunun igin
Olantamsal degeri 1 olarak alinir. Bu durumda, bu ifadenin
bayanlar i¢in belirleyicilik katsayist  Oagjamsa O
olacaktir. Aynmi sekilde, konugma igerisinde bayanlar
icin Dbelirleyicilik ozelligi iceren bir ifade tespit
edildigi zaman, Oyamsa degeri 0 olarak alinir.

Herhangi bir konusma i¢in op1amsg degeri,

Olanlamsal = (uanlamsal—l + Olanlamsal-2 +..+ aanlamsal»n)/ n (3)

olarak hesaplanir. Burada n degeri,
icerisindeki  anlamsal analiz  sonucu
belirleyicilik 6zellik sayisidir.

konusma
bulunan

Bu durumda, konusma igin belirleyicilik katsayisi olan
Okonusma asagidaki gibi yeniden hesaplanir:

OKonugsma — (aKonusma+ Olanlamsal ) /2 (4)
seklinde yeniden tanimlanir.

Herhangi  bir konusma i¢in  Ogonugma  degeri
belirlendikten sonra, bu degere gore konusmacinin
cinsiyetine karar verilir. Bu deger, 0 — 1 arasina
normalize edilmis bir degerdir. Bu deger 1° e ne kadar
yakinsa o konugmacinin erkek oldugu kanisina vartlir.
Diger bir ifadeyle, herhangi bir konusma icin elde
edilen oonusma degeri, bayan konusmaci icin 0’a yakin,
erkek konusmaci igin 1’e yakin ¢ikacaktir. Aradaki
degerler icin asagidaki kararlar verilmektedir:



Okonusma == 0.75 ise, “Konusmaci Erkektir”;

0.75 > Okonusma >= 0.60 ise, “Konusmact Muhtemelen
Erkektir”;

0.60 > ogenugma > 0.52 ise, “Konusmaci Erkek
olabilir”;

0.52 >= Ogonusma >=0.48 ise, “Konusmacmin cinsiyeti
hakkinda karar verilemiyor”;

0.48 > dkonusma > 0.40 ise, “Konusmaci Muhtemelen
Bayandir”;

0.40 >= Ogonusma > 0.25 ise, “Konusmaci Bayan
olabilir”;

0.25 >= Okonusma is€, “Konusmaci Bayandir”

kararlar verilir.

5. SONUC
Bu ¢alismada, internet ortamlarindan bilgi ¢ikariminin
bir 6rnegi olarak, bu ortamlardaki konusmacilarin
cinsiyetlerinin belirlenmesine yonelik bir fonksiyon
Onerilmistir. Bu fonksiyon yardimiyla, yerel agda chat
yapmak amaciyla gelistirilen chat programi yardimiyla
elde edilen konusmalar ve internet ortaminda yaygin
olarak kullanilan mIRC’den elde edilen konusmalar
teste tabi tutulmus ve fonksiyonun sonuglari
incelenmigtir. Tablo4 ve Tablo-5’de yerel chat ve
mIRC ortamlarindan almman konugmalara ait test
sonuglar1 verilmistir. Onerilen fonksiyon ile cinsiyet
ayut etmede %90’lara  varan basarmin  oldugu
gozlenmistir.

Tablo—4. Yerel Chat iizerindeki konusmalar icin
cinsiyet ayirt etme fonksiyonunun sonuglart

Erkek Bayan
Konugmaci Sayist 54 44
Dogru Karar Sayisi 47 40
Yanlis Karar Sayisi 4 4
Karar Yok Sayis1 3 0
Dogru Karar Orani 87.0% 90.9%
Yanlig Karar Orani 7.5% 9.1%
Kararsiz Orani 5.5% 0.0%

Tablo—5. mIRC fiizerindeki konusmacilar i¢in cinsiyet
ayirt etme fonksiyonunun sonuglari

Erkek Bayan
Konugmaci Sayist 19 8
Dogru Karar Sayisi 17 7
Yanlis Karar Sayisi 2 1
Dogru Karar Orani %89.5 %87.5
Yanlig Karar Orani %10.5 %12.5
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